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Adaptiv tesztek készitésének
folyamata

A technologia elterjedése nemcsak mindennapi életiinket, hanem
az oktatds, ezen beliil a mérés-értékelés folyamaltdt is jelentos
mértékben befolydsolja. A hagyomdnyos tesztelést egyre inkdbb
Sfelvdltja a szamitogép-alapii mérés, mely lehetové teszi tij, innovativ
tesztelési eljdrdsok alkalmazdsdt (Molndr, 2010). Adaptiv tesztelés
sordn a tanulok nehézségben sajdt képességszintjlikhéz illeszkedo
Sfeladatokat kapnak, ezdltal megvalosul a személyre szabott
tesztelés (Keng, 2008).

20. szazad elsé éveiben megtortént, gyakorlati megvaldsitasa a szamitogépek

alkalmazasaig varatott magara (Linacre, 2000). Napjainkban, a szamitogépek
egyre nagyobb mérvii elterjedésével ¢és a valdszinliségi tesztelmélet térhoditasaval meg-
teremtddtek a feltételei az adaptiv tesztelés egyre szélesebb korben vald felhasznalasa-
nak. Alkalmazasuk terén az Egyesiilt Allamok vezet, de az utobbi idében Eurdpa egyre
tobb orszagaban allnak at adaptiv tesztekkel torténd vizsgaztatasra (Magyar, 2012), illet-
ve ezzel parhuzamosan (j generacids értékelési modszerek kidolgozasara (Molndar és
Latour, 2011; R. Toth, Molnar, Latour és Csapo, 2011).

Az adaptiv teszteknek szdmos valtozata létezik, az item-alapt tesztektdl a linearis
alteszteket alkalmazo6 tobbszakaszos tesztekig, az alapelvet tekintve azonban mind-
egyik adaptiv teszt hasonldan épiil fel. A tanulmany célja attekintést adni az adaptiv
tesztek készitésének folyamatardl és bemutatni az adaptiv tesztek f6 komponenseit,
ugymint a kalibralt feladatbank 1étrehozasanak folyamatat, az item-kivalasztasi algo-
ritmusokat, a tesztvégzddtetési kritériumokat, valamint a teszt kikdzvetitésére hasznal-
hato platformokat.

ﬁ szamitogépre alapozott adaptiv tesztelés elméleti alapjainak kidolgozasa mar a

Az adaptiv tesztek készitésének lépései

Az adaptiv tesztek miikodése szigoru algoritmushoz kotott (Linacre, 2000). A tesztelés
hatterét kalibralt feladatbank biztositja, mely a feladatokon til azok pszichometriai jel-
lemzdit is tartalmazza. A teszt kezd6 feladatat ebbdl a feladatbankbol valasztjak ki — ez
a legtdbb esetben egy atlagos nehézségli feladatot jelent (Csapo, Molnar és R. Toth,
2008). A tanul6 kezdd itemre adott helyes vagy helytelen valaszatol fliggéen az adap-
tiv algoritmus szerint torténik a kovetkezd feladat kivalasztasa (Molnar, 2013). Helyes
valasz esetén minden esetben nehezebb, helytelen valasznal konnyebb feladat kovet-
kezik. Ennek kovetkeztében a program algoritmusa biztositja, hogy a soron kovetkezd
feladat nehézség vonatkozasaban egyre kozelebb legyen a tanuld képességszintjéhez.
A feladatok kiértékelése automatikusan torténik. A beépitett algoritmus szabalyozza azt
is, hogy sziikséges-e 1j item kivalasztasa, vagy a tesztelés véget ért. A tesztelés végén a
tanulo azonnali visszajelzést kap elért eredményérdl (Csapo, Molnar és R. Toth, 2008;
Eggen, 2004; Magyar, 2012). Az adaptiv tesztelés algoritmusanak biztositasat a tesztek
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szerkesztési folyamata biztositja, mely a kovetkez6 f6 komponensekbdl tevodik Gssze
(Weiss és Kingsbury, 1984; Thompson, 2007; Thomson és Weiss, 2011):
— Megvaldsithatdsag, alkalmazhatdsag lehetdségeinek felmérése,
Feladatbank 1étrehozasa,
— Valoszintiségi tesztelméleti modell Item Response Theory, IRT) kivalasztasa,
Itemek elOtesztelése, kalibralasa, skalazasa,
Kezd6 item(ek) kivalasztasa,
— Itemkivalasztasi algoritmus meghatarozasa,
— Végzddtetési kritérium,
A teszt kikozvetitése.

A tovabbiakban ezen komponensek mentén ismertetem a tesztkészités folyamatat.

Megvalosithatosag, alkalmazhatosag lehetoségeinek felmérése

Adaptiv tesztelésre valo atallas esetén szamos gyakorlati és iizleti kérdés meriil fel,
melyek befolyasolhatjadk a dontést. El8szor is nem minden hagyomdanyos teszt konver-
talhato adaptivva. (Linacre, 2000; Cisar, 2010). Masodszor fontos meggondolas targyat
kell képezze, hogy az adaptiv tesztre valo atallas elvezet-e az elvart mérésmetodikai
javulashoz, vagyis a teszt hosszanak és a tesztelési idének a rovidiiléséhez, valamint a
precizitas ¢s a tesztbiztonsag novekedéséhez (Thompson és Weiss, 2011).

Az adaptiv tesztek eldallitasa jelent6s anyagi befektetéssel jar. Egyrészt alapfeltétel
tobb szaz itembdl allo kalibralt feladatbank 1étrehozasa, melynek kifejlesztése szakem-
bereket igényel, masrészt a szamitogép-alapu kikozvetitéshez specidlis szoftverekre van
sziikség, melyek szintén szakembereket és jelentés anyagi forrasokat kivannak (Thomp-
son és Weiss, 2011).

Kalibralt feladatbank létrehozdsa

Az adaptiv tesztek alapvetd feltétele a megfelelden kalibralt feladatbank. A feladatbank
Milman (1984, 315. 0.) definicidja szerint ,,konnyen hozzaférhet6 tesztkérdések viszony-
lag nagy gylijteménye”. A ,,viszonylag nagy” azt jelenti, hogy az itemek szama tobbszo-
rose a tesztnél el6forduld itemek szamanak, a ,.kdnnyen hozzaférhetén” pedig azt érti,
hogy az itemek indexeltek, paraméterekkel ellatottak, hogy a tesztelés folyaman minél
konnyebben elérhetdk legyenek.

Feladatbankok 1étrehozasanal szamos kérdés meriil fel. E16szor is fontos a megfeleld
itemszam. A kezdeti adaptiv teszteknél 100-120 itembdl alldé bankok mar elérték a fix
tesztek pontossagat, nagymintas mérésnél azonban ez a szam kevés. Wise és Kingsbury
harom 6 faktort emlit, melyet a feladatbank méretének meghatarozasanal figyelembe
kell venni: A hagyomanyos fix tesztekkel is nagy pontossagu mérések végezhetdk, az
itemkivalasztasi folyamatnal alkalmazott korlatozasok nagyobb itemszamot kovetelnek
meg, valamint a magas tétet képviseld tesztek esetén a tesztbiztonsag veszélybe kertilhet,
ha a feladatbank tal kicsi (Wise és Kingsbury, 2000; Csapo, Molnar és R. Toth, 2008).
Ezért a teszt tétjétdl és a felhasznalas gyakorisagatdl fiiggden a sziikséges itemek szama
tobb szaz is lehet. A feladatbankok kifejlesztésének koltsége igen magas, ezért ezt a
tényez0t is ajanlott figyelembe venni (Thompson és Weiss, 2011). Revuelta és Ponsoda
(1998) ramutatnak, hogy amennyiben til nagy a létrehozott feladatbank, az algoritmus-
tol fiiggden az itemek bizonyos szazaléka csak ritkan valasztodik ki. Ezért olyan méretli
feladatbank létrehozasa javaslott, ahonnan minden item kivalasztodik bizonyos szazalék-
ban, és elkeriilhetd, hogy bizonyos itemek tilzottan sokszor szerepeljenek.
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Feladatbankok kidolgozasanal fontos azt is tekintetbe venni, hogy a feladatoknak a
tanulok képességszintjéhez kell igazodniuk, ezért a jo feladatbankok a képességskala
egészét lefedik (Keng, 2008). Segall (2005) szerint az idealis feladatbank a képesség-
skala minden szintjére vonatkozoéan elegendé mennyiségi feladatot tartalmaz, és a magas
diszkriminalo6 erével, valamint alacsony talalgatasi paraméterrel rendelkez6 itemek van-
nak tulstlyban. Tehat példaul érdemes keriilni az tigynevezett igaz-hamis allitdsokat tar-
talmazo itemeket, ahol a talalgatas valoszintisége 50 szazalék.

Reckase (2007) az egyparaméteres Rasch-modellt felhasznalva probalt modszert
kidolgozni az optimalis feladatbank méretének meghatarozasara. Segal-hoz hasonlda,
0 is hangstlyozta, hogy a feladatbank mérete szoros Osszefiiggésben van a tesztelésbe
bevont kohorsz képesség-eloszlasaval.
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1. dbra. A feladatbankhoz sziikséges itemszam a tanulok szamdnak fiiggvényében
(Reckase, 2007 alapjan)

Az 1. abra azt mutatja, hogy kisebb mintas mérések esetén (100—200 f6) 150—200 item
elegendd, nagyobb minta esetén azonban minimum 250-es itemszam sziikséges. A fel-
adatok megfelelden kalibralva keriilnek a feladatbankba. Az item kalibralasa a valasztott
valdszintiségi tesztelméleti modell segitségével az adott item paramétereinek becslését
jelenti (Eggen, 2007; Weiss, 2011).

IRT modell valasztasa

Az adaptiv tesztek a valdszintiségi tesztelmélet (Item Response Theory, IRT) felhasznala-
saval késziilnek (Thompson és Weiss, 2011). Ennek az az oka, hogy az IRT segitségével a
kiilonboz6 teszteken elért eredmények Gsszehasonlithatoak lesznek annak ellenére, hogy
a tanulok kiilonbozé teszteket oldanak meg (Eggen, 2008; Molndr, 2006). Az IRT igy
megkonnyiti annak meghatarozasat, hogy adott képességszintii tanuld milyen valoszini-
séggel teljesitene adott feladatbankban szerepld feladatok megoldasan, még akkor is, ha
csak a feladatbankban szerepld itemek egy bizonyos részét oldja meg (Molnar, 2013).
Mig a klasszikus tesztelméleti mutatok csak az adott tanuldcsoport esetén érvényesek,
a valoszinliségi tesztelmélet lehetové teszi a mintafliggetlen, illetve tesztfiiggetlen 6ssze-
hasonlitast (Csapo, Molnar és R. Toth, 2008). A valdszinliségi tesztelmélet abbol indul
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ki, hogy a jobb képességiick nagyobb valdsziniiséggel, az alacsonyabb képességszintiiek
kisebb valdszinliséggel fogjak jol megoldani ugyanazt a feladatot, ebbdl kdvetkezbleg
az a feladat nehezebb, amelyiket kisebb valdszinliséggel oldanak meg a diakok (Csapo,
Molnar és R. Toth, 2008). Ez alapjan mindegyik itemhez hozzarendelhetd egy itemka-
rakterisztikus gorbe, mely a kiilonbozé képességszintl tanulok helyes valaszanak valo-
szinliségét abrazolja (2. abra).

Vaidsziniiség
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Képességszint (6)

2. abra. Itemkarakterisztikus gorbe

A 2. abra egy atlagos nehézségli item karakterisztikus gorbéjét dbrazolja. Az abrazolt
item O (atlagos) nehézségi szintli (a 0 nehézségi szint a kdzepes nehézségi szintet jelen-
ti, ett6l jobbra a magasabb képességszint, balra az alacsonyabb képességszint talalhato).
Erre az itemre a kozepes képességszintii tanulok 50 szazalékos valoszintiséggel lennének
képesek helyesen valaszolni. Hasonloan, a feladatbankban szereplé mindegyik itemhez
hozzarendelhetd bizonyos nehézségi szint, melyet az alapjan definialnak, hogy milyen
képességszint sziikséges ahhoz, hogy a helyes megoldas valdszintisége 50 szazalék
legyen (Molndr, 2013). Igy lehetévé valik a tanulok képességszint szerinti és az itemek
kozos skalan valo abrazolasa, mely megkdnnyiti a tanulok képességszintjéhez legkoze-
lebb allo itemek kivalasztasat (Eggen, 2004).A valosziniiségi tesztelméleti modelleket
leggyakrabban paramétereik szama szerint osztalyozzuk (Baker, 2001). Attdl fiiggden,
hogy az item hany paraméterét veszik szamitasba, egy-, két-, illetve haromparaméteres
logisztikus modellek 1éteznek.

Az egyparaméteres logisztikus modell (példaul a Rasch-modell) a személyparaméter
mellett egy paramétert tartalmaz, az itemnehézségi mutatoét. Az itemeket grafikonon
abrazolva az itemek karakterisztikus gorbéi parhuzamosan futnak. Az 3/a abran a foly-
tonos vonallal rajzolt gérbe a legkdnnyebb, a pontozott az atlagos, a szaggatott vonal-
lal abrazolt a legnehezebb item helyes megoldasanak valdszintiségi gorbéjét abrazolja.
A példaban szerepld itemek nehézségi mutatoi: -0,5, 0 és 0,5.

A kétparaméteres modellben az itemnehézségi mutatd mellett az itemek diszkriminaci-
os indexe is kiilon paraméterként szerepel. Az itemek karakterisztikus gorbéi metszhetik
egymast. A 3/b dbran a szaggatott vonallal rajzolt item rendelkezik a legnagyobb diszk-
riminal6 erdvel, a folytonos vonallal rajzolt kiilonboztet meg a legkevésbé.
szaggatott ¢és folytonos vonallal rajzolt itemjeinél a gorbék aszimptotai 0,2-hez, illetve
0,4-hez tartanak, ugyanakkor a helyes valasz valoszinlisége is magasabb, mint 50 szaza-
1k (Partchev, 2004; részletesebben lasd: Molnar, 2013).
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3/a, b, c. dbra. Az egy-, két- és haromparaméteres logisztikus modell itemkarakterisztikus
gorbéinek egymdashoz valo viszonya

Az itemek paramétereit felhasznalva szamithat6 ki az iteminformacio-fiiggvény (Weiss,
2011).Egyadottitemannalaképességszintnélméralegpontosabban,aholafiiggvényamaxi-
mumatériel, vagyisahol megegyezik azitemnehézségiszintjeaszemély képességszintjével
(Molnar,2013).A4.abraegy 10itembdlalloitembankiteminformacio-fiiggvényeitabrazolja.
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4. abra. Tiz itembdl allo feladatbank item-informacios fiiggvényei (Weiss, 2011 alapjan)

A 4. abran jelzett itemek koziil a 9-es item szolgaltat a legtobb informaciot, de csak a +2
képességtartomanyban. A 7-es item szélesebb savon szolgaltat informaciot, a -1 és +3
kozé es6 képességtartomanyban, de a szolgaltatott informdcid precizitasa joval kisebb,
mint a tobbi item esetében. A tesztelés soran, amennyiben atlagos képességii tanuld sza-
mara (6=0) szeretnénk itemet kivalasztani, akkor a 6-0s szamu item a legmegfelelébb,

30




Magyar Andrea: Adaptiv tesztek készitésének folyamata

mivel ez szolgaltat a legtobb informdaciot errdl a képességszintrdl (Weiss, 2011). Az
iteminformacios fliggvénynek az item-kivalasztasi algoritmus meghatarozasanal lesz
kiemelt jelentGsége.

Itemek elotesztelése, kalibrdldsa, skalazdsa

Barmelyik modellt valasztjuk, mindenképpen sziikséges az itemeket empirikus tesztelési
eljarason keresztiilvinni. Kétféle eset lehetséges attol fliiggben, hogy a létrehozott feladat-
bank teljesen ijonnan fejlesztett, vagy az el6zetesen hasznalt fix tesztbdl atvett itemek
lettek ujabb itemekkel kibovitve (Thompson és Weiss, 2011). Mivel az adaptiv tesztek
tobb szaz itemet tartalmazo feladatbank esetén miikodnek megfelelden, fizikailag lehe-
tetlen, hogy a kalibralds sordn minden didk mindegyik itemet megkapja. Ezért célszerti a
feladatbankot részhalmazaira bontani oly modon, hogy minden részhalmaz tartalmazzon
kozos elemeket, ugynevezett horgony-itemeket (Molndr, 2013). Ezen horgony-itemek
segitségével végezheto el aztan az itemek kozos skalan vald elhelyezése és paramétereik
meghatarozasa (Lee, 2011). Amennyiben meglévd feladatbankot bdvitenek tjonnan fej-
lesztett itemekkel, az Gjonnan fejlesztett itemek elétesztelése és a feladatbankba illeszté-
se szintén a horgony-itemek segitségével torténhet (Thompson és Weiss, 2011).

Kezdo item(ek) kivalasztasa

Adaptiv tesztelés soran fontos kérdés a kezd6 item kivalasztasa, melyre tobbféle lehetd-
ség van. Amennyiben nem allnak rendelkezésre eldzetes informacidk a tanulordl, ajanla-
tos atlagos nehézségii kezd6 itemmel kezdeni a tesztet. Mivel a tovabbiakban a kérdések
szintje egyre kdzelebb keriil a tanulo szintjéhez, a rosszul kalkulalt kezd6 itemnek nincs
nagy jelentésége, viszont a megfelelden valasztott kezdd item lerdviditheti a tesztelés
idotartamat (Weiss és Kingsbury, 1984).

A teszt biztonsdga ¢€s az itemek kivalasztasanak szabalyozasa érdekében célszerti
kiilonbozo kezdd itemekkel inditani a tesztet. Az egyenld feltételek biztositasa érdeké-
ben a kezd6 item a -0,5 és +0,5 kozotti skalatartomanyba es6 itemek koziil valaszthato
ki (Thompson és Weiss, 2011). Amennyiben eldzetes informaciok rendelkezésre allnak
a tanul6 képességszintjét illetden, példaul el6z6 teszteredmények, akkor ezek felhaszna-
lasa is lehetdség lehet a kezd6 item nehézségi szintjének a meghatarozasara (Thompson,
2007; Weiss, 2011).

Itemkivalasztasi algoritmus

A tesztelés folyaman minden megoldott feladat utan Gjabb feladat keriil kivalasztasra a
feladatbankbol. Azt, hogy melyik item keriiljon a kovetkezd 1épésben a tanuld elé, az
alkalmazott algoritmus donti el. A leggyakrabban a legnagyobb valdszinliség modszerét
(’maximum likelihood estimation’, MLE) alkalmazzak, mely szerint mindig a legmaga-
sabb informacidtartalommal rendelkez6 item valasztodik ki (Kingsbury és Zara, 1989)
(tovabbi modszerek: Swanson és Stocking, 1993; van der Linden és Glas, 2000; Schnipke
és Green, 1995; Veerkamp és Berger, 1997; Rijn és mtsai, 2000; Chang és Ansley, 2003;
van der Linden, 2005; Barrada és mtsai, 2009).

A tesztelés folyaman fontos szempont az itemek kivalasztasi gyakorisdganak szaba-
lyozasa. A kovetkez6 item kivalasztasa az item-informacios fliggvény segitségével torté-
nik, és altalaban a legnagyobb informacidval rendelkez6 item kivalasztddik ki (Molnar,
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2013). igy eléfordulhat, hogy némelyik item joval gyakrabban szerepel, mint a tobbi.
Harom tipikus szabalyozas 1étezik, mely ezt megakadalyozhatja, az item kivalasztasi, a
tartalmi és az egymasnak informaciot szolgaltato itemek feletti szabalyozas (Wise, 2000).
Az item kivalasztasanak szabalyozasa soran az algoritmus azt vezérli, hogy nehogy bizo-
nyos itemek til sokszor szerepeljenek, ami veszélyeztetné a tesztbiztonsagot. A tartalmi
szabalyozas a kiilonbdz6 tartalmi elemek azonos mértékii kivalasztasat kontrollalja (van
der Linden, 2005). Az egymasnak informaciot szolgaltatd itemeken alkalmazott szaba-
lyozas kikiisz6boli a nagyon hasonld, vagy egymasnak informaciot szolgaltathato elemek
kivalasztasat (Weiss, 2011). A kiilonboz6 itemkivalasztast szabalyozo modszerekrol lasd
részletesebben Revuelta és Ponsoda (1998), valamint Georgiadou (2007) tanulmanyat.

Végzodtetési kritérium

Az adaptiv tesztek lehetnek fix hosszlisagtiak (a tanulok egyenld szamu tesztkérdést kap-
nak, de az itemek személyre szabottan valasztodnak a feladatbankbol), valamint lehetnek
valtozo hosszliisaguak, amikor nemesak az itemek valasztodnak adaptivan, hanem az ite-
mek szama is. Ez esetben a teszt végzddésének meghatarozasara kiilonbozé modszerek
1éteznek attol fliggden, hogy a teszt végzddésének meghatdrozasahoz a tanuld képesség-
szintjét, a standard hibat, a feladatbankban 1év6 itemeket vagy idékorlatot vesznek alapul
(Thompson és Weiss, 2011).

A tanulé képességszintjét figyelembe vevé modszernél a tesztelés folyamata akkor
fejezédik be, amikor az ijabb és Gjabb itemekre adott valaszok alapjan a kikozvetitett
itemek paraméterei mar csak minimalis mértékben kiilonboznek a tanuld képességszint-
jétol, vagyis az itemparaméterek kozotti eltérés egy eldre meghatarozott sdvon beliilre
keriil. A standard hibat figyelembe vevd mddszer hasonld elv szerint miikddik, csak itt
a mérési hiba mértékét szamoljak, amely nagyobb a tesztelés elején, és bizonyos szami
item utan minimalisra cs6kken (Thompson és Weiss, 2011).

A harmadik megkozelités a tanuld képességszintje helyett a feladatbankot veszi alapul.
Ilyen példaul a minimum-informacios kritérium, ahol a tesztelés akkor ér véget, mikor a fel-
adatbankban mar nem marad olyan item, mely Gjabb, az el6z6eknél pontosabb informaciot
szolgaltatna a vizsgalt személy képességszintjérdl (Thompson és Weiss, 2011). A negyedik
lehetéség az idékorlat, amikor bizonyos id6 elteltével a tesztelés véget ér. Tovabbi részletek
Weiss (2004), Thompson (2007) és Cisar (2010) tanulmanyéban tallhatok.

Az itemek kivalasztdsahoz hasonldan a végzddtetési kritérium is lehet szabalyozott.
A minimalis és maximalis teszthosszlisag tipikus szabalyozok, melyek biztositjak, hogy a
tanulok biztosan megkapjanak bizonyos szamu itemet, de a tesztelés se legyen tilsdgosan
hosszu (Thompson, 2011).

A teszt kikozvetitése

Az adatfelvétel utolsé 1épése a tesztek kikozvetitése. Ez torténhet kiillonbozo, kereskedel-
mi forgalomban kaphat6, adaptiv tesztek kezelésére alkalmas programok segitségével,
de sajat kutatdcsoportok altal kifejlesztett szoftvereken keresztiil is végbemehet (lasd
példaul: R. Toth, Molnar, Latour és Csapo, 2011; Molnar és Latour, 2011; Molndr és
Csapo, 2013). Mivel a tesztet hasznalo intézmények kiilonbozo infrastrukturalis feltéte-
lekkel rendelkeznek, az adaptiv tesztet kozvetitd szoftvernek megfeleléen rugalmasnak
kell lennie, hogy tudja ezeket a kiilonbségeket kezelni (Way, 2006). A tesztek leggyak-
rabban online platformokon keresztiil miikddnek, és folyamatos kapcsolatot tartanak a
kozponti szerverrel. A tanulok eldre rogzitett belépési koddal kezdhetik meg a tesztelést
és azonnali visszajelzést kapnak elért eredménytiikrol.
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Osszefoglalas

Az adaptiv tesztelés jelenleg a modern szamitogépes technologiat és mérésmetodikai
eljarasokat felhasznalo eljarasok koziil az egyik legkifinomultabb és leginnovativabb
értékelési modszer. Az adaptiv tesztek szerkesztése azonban meglehetdsen dsszetett
feladat. Egyrészt megfeleld szakértelmet kivan, masrészt pedig pénz- és iddigényes

feladat nagymintds mérésekre is alkalmas
adaptiv tesztelé rendszer kialakitasa. A tesz-
tek készitése, miikddtetése specialis szoft-
vereket kivan, melyek fenntartasa jelentds
anyagi befektetéssel jar. A tesztek miikodé-
se szigoru algoritmushoz kotott, melyet a
teszt készitése folyaman sziikséges pontosan
kidolgozni. A tanulmany részletesen targyal-
ja az adaptiv tesztek szerkesztésének fobb
Iépéseit, és bemutatja a tesztkészités hatterét
képezd valdszinlségi tesztelmélet néhany
vonatkozo elemét is.

Az adaptiv tesztek mitkddését megfele-
16en kalibralt feladatbank biztositja, mely-
be az itemek paramétereikkel ellatva keriil-
nek. A tesztelés soran innen valasztodnak
ki a tanulok képességszintjéhez leginkabb
kozel allo itemek. A kezdd item altaldban
egy kozepes nehézségli item, majd a megol-
dastol fliiggben kap a tanuld konnyebb vagy
nehezebb itemet a kovetkezd 1épésben. Az
itemek kivalasztasat kiilonbozo item-kiva-
lasztasi algoritmusok szabalyozzak, melyek
nemcsak az item nehézségét szabhatjak
meg, hanem kiilonb6zdé szabalyozdsokat
végezhetnek a tobbi elemen, mint példaul
tartalmi vagy egymasnak informaciot szol-
galtatd itemek kikiiszobolése. A legtobb
adaptiv teszt pontozasara nem alkalmasak
a hagyomanyos pontozasi modszerek, ezért
leggyakrabban a valoszinliségi tesztelméle-
tet hasznaljak, és a tanulokat valaszaik fligg-

Az adaptiv tesztek miikédését
megfeleloen kalibrdlt feladat-
bank biztositja, melybe az
itemek paramétereikkel elldtva
keriilnek. A tesztelés sordn
innen vdlasztédnak ki a tanu-
lok képességszintjehez leginkdabb
kozel dllo itemek. A kezdo item
dltalaban egy kozepes nehézse-
gtl item, majd a megoldcdstol fiig-
goen kap a tanulé konnyebb
vagy nehezebb itemet a kRovetke-
20 lepésben. Az itemek kivdlasz-
tasdt ktilénbozo item-
kivdlaszidsi algoritmusok szabd-
lyozzdk, melyek nemcsak az
item nehézségét szabhatjdk meg,
hanem ktilonbézo szabdlyozdso-
kat végezhetnek a t6bbi elemen,
mint példaul tartalmi vagy egy-
mdsnak informdciot szolgdltato
itemek kikiiszobolése.

vényében képességskalan helyezik el. A tesztek kikdzvetitése altalaban online médon
torténik, melynek az az eldnye, hogy a tesztelésbe bevont intézményeknek nem kell
specialis szoftvereket telepiteniiik, csupan folyamatos internet-elérést kell biztositaniuk
a tesztelési id6 alatt.

A tanulmany réviden Osszefoglalta az adaptiv tesztfejlesztés f6 1épéseit és altalanos
képet adott az adaptiv tesztek felépitésérdl. Mivel azonban szamos tipust adaptiv teszt
Létezik, a kiilonboz6 szerkezetli tesztek fejlesztése esetén specialis kérdések meriilhetnek
fel, melyek eltérd eljarasokat igényelhetnek.

Kdoszonetnyilvanitas

A tanulmany megirasat a TAMOP 3.1.9-11 kutatasi program tamogatta.
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